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⼴告学教育进⼊智能化转型期

新闻传播学⼤类舆情事件

⽣成式AI迅速发展

选题的背景意义-研究背景
• ⼴告学教育40年发展：初创期(1983-1992)：传统⼴告理论；扩张期(1993-2010)：融⼊市场营销；调整期

(2011-2019)：数字化转向；智能化转型(2020-)：AI技术重构
• 新闻学事件争议：2023年“新闻⽆⽤论”舆情数据，事件信息量⾛势（峰值达120万条/⽇），情感分布（质疑

62.7% vs ⽀持35.7%）
• ⽣成式AI迅速发展：GPT3.5(2021)→ChatGPT(2022)→DeepSeek-R1(2025)，RAG技术有效解决LLM幻觉问题

，在专业领域回答准确性提升40%+

研究背景：教育模式⾰新紧迫

解决⽅向：AI赋能⼴告学教育



基于⼤语⾔模型与RAG技术 构建⼴告学领域AI Agent

⼴告学教育痛点

选题的背景意义-研究现状

• ⼯作流四模块：感知→认知→决策→执⾏
• 灵活性：知识库填充内容，多样⼯作流设计⽅式

智能体技术演进
• 痛点：课程滞后、跨学科师资不⾜、产学研协同弱
• 转型⽅向：程序化创意、⼤数据分析、虚拟现实应

⽤

• 技术分层：原始RAG→⾼级RAG→模块化RAG
• 核⼼突破：通过构建动态知识融合机制，破解LLM幻觉问题
• 可持续知识注⼊：赋能Agent → 内容丰富性up专业性up

RAG研究现状

探索⼴告学转型需求
如何优化现有RAG技术

如何提⾼⼴告学知识专业性&实时性
如何在应⽤层级上优化学⽣的体验和实践能⼒



选题的背景意义-结构安排
• 第⼀章 绪论：研究背景、意义
• 第⼆章 相关技术与理论基础：

仔细探讨⼴告学在教育背景下的
学科范式、⽬前的Agent发展情
况与RAG技术的优缺点

• 第三章 系统设计与实验：设计
⼴告学知识Agent，主要内容包
括基本流程构建、⼴告学知识库
构建、RAG混合检索优化查询
，测试最佳参数，应⽤侧优化与
最终效果评估

• 第四章 总结与展望：复盘与展
望



研究⽅法与过程
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⼤语⾔模型⼴告学学科 智能体 RAG技术

研究⽅法与过程-理论构建

• 知识⽣产模式演进：
学科固化→三重螺旋→全球本⼟化⽣态
• 学科发展三阶段：

实务导向前科学→跨学科常规科学→范式
危机
• 现存结构性⽭盾：

课程理论占⽐仅12%
业界对复合能⼒要求⾼ 有68%缺⼝
跨学科研究较少

• 技术演进：
n-gram→RNN→Transformer（⾃注意⼒
/并⾏处理）
• 模型创新：

DeepSeek-V3（MoE架构，6710亿参数）
+ R1（GRPO强化学习）
• 架构创新：

语义理解、跨模态应⽤、思维链（CoT）
推理可视化

• 五模块协同：
LLM（决策中枢）+规划（⼦任务拆解）+
⾏动（ReAct框架）+感知（外部对⻬）+
记忆（分层存储）
• 闭环机制：

环境感知→知识检索→策略规划→⾏动执
⾏→反馈优化
• 能⼒跃迁：

从指令执⾏→动态决策，⽀持物理/虚拟双
场景交互

• 技术演进：
RAG（2020）→RETRO（2021）→复合架
构（2022+）
• 核⼼组件：

稠密检索器（ANN算法）+⽣成器（注意
⼒权重）+增强策略（可信度过滤）
• 突破价值：

实时更新知识库（如⾏业报告）、回答准
确率+40%、可解释性增强
• ⾏业适配：

⾦融/医疗领域知识库深度整合

⼴告学教育的智能化转型既是技术驱动的必然选择，也是学科⾃我⾰⽣的内在需求。虽然技术赋能的挑战与应对路径逐渐明晰，
即基于⼤语⾔模型与RAG技术构建⼴告学领域Agent，但当前技术赋能⼴告学教育仍⾯临两⼤瓶颈：⼀是动态知识更新机制尚未完

善，需提升知识专业性与知识库时效性问题；⼆是如何提升应⽤层级上的体验，需进⾏多次调研，获取⽤⼾真实反馈。



需求分析

构建思路

• 1. 知识层级构建：根据⼴告学分⽀领域，知识库分为6个层⾯——核⼼理论型、学科交叉型、历史发展型、技术前沿型、创意内容型，其他
（⼴告法 名词解释）

• 2. 问题输⼊与分类：构建双层智能分类机制，对⽤⼾query进⾏⼆次分类，对⽤⼾意图、问题类型进⾏精准识别，进⼊不同流程
• 3. 查询优化知识检索：构建向量检索、⽂本相似度检索结合的混合检索模式，进⾏多次测试，得召回率最⾼的权值
• 4. ⾮纯理论问题引⼊新闻事件：JINA引擎进⾏深度抓取迭代，
• 5. 动态反馈与输出：将query、知识库检索内容、JINA引擎抓取结果经处理后返回Deepseek-R1模型，通过多次调试prompt解决各类格式

问题
• 6. 应⽤侧设计：增加对话开场⽩、⼯作路径可视化、关联问题推送的功能

研究⽅法与过程-系统设计与实验
• 基础：构建智能交互式学习场景
• 知识：整合动态资讯，构建完整的跨学科知识体系
• 应⽤：适应不同学习场景



研究成果与展⽰
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研究成果与展⽰-展⽰

http://121.196.232.28/chat/gQIuv0uewJlFoBR
P

http://121.196.232.28/chat/gQIuv0uewJlFoBRP
http://121.196.232.28/chat/gQIuv0uewJlFoBRP


研究成果与展⽰-成果
• 测试集：50个问题，邀请3名成员进⾏答案匹配度打分、使⽤满意度评价
• 结果：综合表现超过基础模型Deepseek-R1，热点问题提升幅度超过20%，经

典问题提升近16%。

AI知识助⼿与基座模型评分对
⽐

提问展
⽰
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论⽂总结
技术突破
• ✓ 混合检索架构：向量+⽂本双通道（召回率↑）
• ✓ 动态知识引擎：JINA+RAG实时同步（热点问题↑20%+）
• ▷ 热点问题正确率↑20.1%｜经典问题↑15.9%

教育创新
• 双场景分流机制：⽬标导向/⽆意识学习
• 交互友好性设计：满意度↑
• 跨学科知识结构：覆盖6⼤领域（理论/伦理/技术等）

◆ 技术进化⽅向
→ 多模态RAG架构（图像/视频检索）
→ 增量学习知识更新（动态同步↑）
◆ 教育应⽤延伸
• 个性化学习路径



致谢
⾏⽂⾄此，落笔为终。回⾸求学之路，万千感怀汇于⼼头。

⾸谢恩师，感谢⽼师敦敦教导倾囊相授，你们⽤深厚的学养与包容的胸怀，指引我探索那
些未知的领域。再谢⺟校，提供丰富的交叉型课程体系，前沿的学术讲座与实践平台，让
我有机会在沃⼟中扎根⽣⻓。后谢⽗⺟亲朋，⼆⼗载求学路，你们⽤⽆私之爱筑起避⻛港
湾，成就了我⽆畏向前的底⽓，你们未曾⾔说的期待与信任，始终是我跨越⼭海的动⼒。

终谢⾃⼰，致敬⽆数个在⾃习室的坚守的夜晚，致敬⾯对质疑时的坚定信念。
愿此去经年，仍怀少年热忱，永葆探索之志，继续书写未来的篇章。
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